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Introdução



Motivação

466 milhões de pessoas ao redor do mundo apresentam perda
auditiva debilitante [WHO, 2019]

Kuenburg et al. [2016]: comunicação é uma das maiores barreiras
para acesso a serviços de saúde pela comunidade surda
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Linguagens de Sinais

Fonte: Hirata [2019]
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Tecnologias Assistivas

Tecnologias vêm sendo estudadas para auxiliar na comunicação
entre pessoas surdas e não-surdas:

Português-Libras
HandTalk [2019], VLibras [2019].

Libras-Português
Problema em aberto: Almeida
et al. [2014], Rezende [2016], Filho
et al. [2017], Amaral et al. [2019]
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Problemática

Er-Rady et al. [2017]:

• Complexidade visual das línguas de sinais

• Poucas bases de dados documentadas
• Teoria linguística pouco desenvolvida

Rúbia Guerra (Escola de Engenharia, UFMG) Deep Learning for Accessibility Introdução 5



Problemática

Er-Rady et al. [2017]:

• Complexidade visual das línguas de sinais
• Poucas bases de dados documentadas

• Teoria linguística pouco desenvolvida

Rúbia Guerra (Escola de Engenharia, UFMG) Deep Learning for Accessibility Introdução 5



Problemática

Er-Rady et al. [2017]:

• Complexidade visual das línguas de sinais
• Poucas bases de dados documentadas
• Teoria linguística pouco desenvolvida

Rúbia Guerra (Escola de Engenharia, UFMG) Deep Learning for Accessibility Introdução 5



Problemática

Er-Rady et al. [2017]:

• Complexidade visual das línguas de sinais
• Poucas bases de dados documentadas
• Teoria linguística pouco desenvolvida

Rúbia Guerra (Escola de Engenharia, UFMG) Deep Learning for Accessibility Introdução 5



Fundamentos



Resumo Histórico

Fonte: Beam [2017]
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Deep Learning

Fonte: Wang et al. [2018]
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Redes Neurais Convolucionais

Fonte: Amidi and Amidi [2018]
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Aplicações



Segmentação Semântica: R-CNN

Fonte: Girshick et al. [2013]
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Segmentação Semântica: Mask R-CNN

Fonte: Farooq [2018]
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Estimação de Pose

Fonte: Babu [2019]
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Deep Learning na Sociedade



Aplicações de Deep Learning

Fonte: Bisht [2019]
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Fairness

Fonte: Huq [2019]

Rúbia Guerra (Escola de Engenharia, UFMG) Deep Learning for Accessibility Deep Learning na Sociedade 13



Privacidade e Segurança

Modelos de Deep Learning utilizam grandes quantidades de dados,
por vezes contendo informações sensíveis. Sistemas de IA devem
prezar pela segurança do modelo e privacidade dos usuários [Bae
et al., 2018]:

Secure AI
Proteção contra ataques de
poisoning e evasão.

Private AI
Preservação da privacidade dos
dados.
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Interpretabilidade

Modelos caixa-preta são problemáticos em aplicações sensíveis.
Interpretabilidade pode ser atingida através de [Lipton, 2016]:

Fonte: Molnar [2019]

Transparência
Do modelo, de componentes
individuais ou do algoritmo.

Post-hoc
Visualizações das
representações aprendidas,
explicações em linguagem
natural.
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Conclusão



Resumo
Motivação

466 milhões de pessoas ao redor do mundo apresentam perda
auditiva debilitante [WHO, 2019]

Kuenburg et al. [2016]: comunicação é uma das maiores barreiras
para acesso a serviços de saúde pela comunidade surda
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Resumo Histórico

Fonte: Beam [2017]
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Segmentação Semântica: Mask R-CNN

Fonte: Farooq [2018]
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Fairness

Fonte: Huq [2019]
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Grata pela presença de todos!
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Perguntas?
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